BAB V

PENUTUP

5.1 Kesimpulan

Dari analisis dan pembahasan yang telah dilakukan dapat disimpulkan:

1. Model Kemiskinan di Indonesia untuk model GWLR dengan fungsi pembobot

Fixed Gaussian Kernel.

Tabel 5.1: Kesimpulan Model GWLR Fixed Gaussian Kernel

No Provinsi Model

_ exp(14.44198—0.6661997X; 1 —0.1517461X 5)
1 ACEH M1 = Tiexp(14,44198—0.6661997X; ;1 —0.1517461X 2)

_ exp(14,61485—0.6621598 X2,1 —0.1544152 X5 2)
2 SUMATERA UTARA T2 = TFexp(14,61485—0.6621598 X5 1 —0.1544152X 5 5)

_ exp(14.67752—0.6612996 X5 1 —0.1552900 X5 2)
3 SUMATERA BARAT T3 = TFexp(14.67752—0.6612996 X5 1 —0.1552900X3.2)

exp(14.74971—0.6588303X 4,1 —0.1565142X )
4 RIAU T4 = Tiexp(14.74971—0.6588303X 4.1 —0.1565142X 4.5)
14.78501—0.6583660X 5,1 —0.1570007 X5
5 JAMBI s = 1o L 2)

1+exp(14.78501—0.6583660X5,1 —0.1570007 X5 2)

_ exp(14.87150—0.6563603X 6,1 —0.1583196 X4.2)
6 | SUMATERA SELATAN | 75 = T+exp(14.87150—0.6563603 X1 —0.1583196 X4 2)

_ exp(14.76021—0.6597780X 7 1 —0.1564949X7 5)
7 BENGKULU 7 = Trexp(14.76021—0.6597780X7.; —0.1564949X 7 2)

_ exp(16.92661—0.5883051 X33,1 —0.1923134 X33 2)

33 PAPUA BARAT 733 = Tfexp(16.92661—0.5883051 X331 —0.1923134X33.2)
17.22885—0.5776793X34.1—0.1972693 X

34 PAPUA My = B 24,1 34.2)

1+exp(17.22885—0.5776793X 34,1 —0.1972693X 34 2)

Untuk model lengkapnya dapat dilihat pada Lampiran 10

2. Model Kemiskinan di Indonesia untuk model GWLR dengan fungsi pembobot

Fixed Tricube Kernel.



Tabel 5.2: Kesimpulan Model GWLR Fixed Tricube Kernel

1 Provinsi Model

| AcEH T
2 | SUMATERA UTARA | m = 13 i om0 200135108 ¥y ~00TSI61135 5 0]
1 | sumareramarar | - R R
] mw = SRR e )
| s = RO e o b
6 | SUMATERA SELATAN | g = 70 e oita 0 50108 Xy 0000167 105%0)
1] mNokuLU | - RN
33| PAPUABARAT | mys = 15 o0 siom6 00078 51 s 20 30180058 0]
34 PAPUA Ty = exp(25.298211—0.3004898 X 34,1 —0.332715655 X 54,2)

14+exp(25.298211—0.3004898 X 34,1 —0.332715655X 34 2)

Untuk model lengkapnya dapat dilihat pada Lampiran 11

Model Kemiskinan di Indonesia untuk model GWLR dengan fungsi pembobot

Fixed Bisquare Kernel.

Tabel 5.3: Model GWLR Fixed Bisquare Kernel

No Provinsi Model
: ACEH T = T exp(7 00500 S0 TOB K 0 03ESTTT2 K 2]
2 | SUMATERAUTARA | m = i oo ssonmo oy 0 0570225
3 | SUMATERABARAT | m = it o somasss a0 0062257 2
fl mw = SRS Suee
R
6 | SUMATERA SELATAN | m = s Spo s o sl
7 BENGKULU G 1 3 10 e 3
5| PAPUABARAT | mu— s OO b
34 PAPUA gy — -XP(21.630767—0.3651382 X4, —0.332715655 X34,)

1+exp(25.298211—0.3004898 X 34,1 —0.27526471 X 34,2)

Untuk model lengkapnya dapat dilihat pada Lampiran 12

65



4. Faktor yang mempengaruhi Kemiskinan di Indonesia Tahun 2020 adalah
Tingkat Pengangguran Terbuka yang berpengaruh signifikan pada 10 Provinsi
di Indonesia yaitu Provinsi Aceh, Sumatera Utara, Sumatera Barat, Riau, Jambi,
Sumatera Selatan, Bengkulu, Lampung, DKI Jakarta dan Banten

5. Nilai AICc model GWLR dengan fungsi pembobot Fixed Gaussian Kernel sebe-
sar 42,71021, model GWLR dengan fungsi pembobot Fixed Tricube Kernel
sebesar 42,86264 dan model GWLR dengan fungsi pembobot Fixed Bisquare
Kernel sebesar 42,99938. Model GWLR dengan fungsi pembobot Fixed
Gaussian Kernel merupakan model terbaik dalam menganalisis Kemiskinan di
Indonesia karena memiliki nilai AICc terkecil sehingga model yang dihasilkan

berdasarkan Nilai AICc dan faktor yang signifikan sebagai berikut.

Provinsi Model

ACEH _ exp(14.44198—0.6661997X; 1 —0.1517461X )
1 = T¥exp(14,44198—0.6661997X; 1 —0.1617461X 1 2)

_ exp(14,61485—0.6621598 X2 1 —0.1544152 X5 5)
SUMATERA UTARA T2 = Tiexp(14,61485—0.6621598 X5 1 —0.1544152X 5 5)

_ exp(14.67752—0.6612996 X5 1 —0.1552900 X5 2)
SUMATERA BARAT T3 = T¥exp(14.67752—0.6612996 X5 1 —0.1552900X 3 2)

RIAU _ exp(14.74971—-0.6588303X 4,1 —0.1565142X 4 2)

T4 = Tioxp(14.74971—0.6588303X 4.1 —0.1565142X 4.5)
14.78501—-0.6583660X5, 1 —0.1570007 X5

JAMBI s = 7o 51 52)

1+exp(14.78501—0.6583660X 5,1 —0.1570007 X5 o)

_ exp(14.87150—0.6563603 X,1 —0.1583196 X,2)
SUMATERA SELATAN | 76 = TFexp(14.87150—0.6563603X¢.1—0.1583196 X¢.2)

BENGKULU T = a1 TR RO TRO R 20 560K

LAMPUNG T8 = T een(ITOTITIo G Xy S0 IEOTT o e]
DKI Jakarta TH = T3 orp( 15 0I9T=0 G TRIR6 Kor 120 TOTORI R
BANTEN exp(14.99317—0.6535980 X 16,1 —0.1601567 X 16,5)

716 = Tfexp(14.99317—0.6535980X 16,1 —0.1601567X16.2)

5.2 Saran

Adapun saran yang dapat diberikan oleh peneliti adalah:
Menambahkan variabel lain yang dapat mempengaruhi Kemiskinan di Indonesia
Seperti PDRB dan Angka Partisipasi Sekolah, menggunakan fungsi pembobot ker-
nel lain seperti fungsi pembobot exponential dan boxcar, Menggunakan BIC dan GCV

dalam menentukan bandwith optimum.
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