
BAB V

PENUTUP

5.1 Kesimpulan

Dari analisis dan pembahasan yang telah dilakukan dapat disimpulkan:

1. Model Kemiskinan di Indonesia untuk model GWLR dengan fungsi pembobot

Fixed Gaussian Kernel.

Tabel 5.1: Kesimpulan Model GWLR Fixed Gaussian Kernel

No Provinsi Model

1 ACEH π1 =
exp(14.44198−0.6661997X1,1−0.1517461X1,2)

1+exp(14,44198−0.6661997X1,1−0.1517461X1,2)

2 SUMATERA UTARA π2 =
exp(14,61485−0.6621598X2,1−0.1544152X2,2)

1+exp(14,61485−0.6621598X2,1−0.1544152X2,2)

3 SUMATERA BARAT π3 =
exp(14.67752−0.6612996X3,1−0.1552900X3,2)

1+exp(14.67752−0.6612996X3,1−0.1552900X3,2)

4 RIAU π4 =
exp(14.74971−0.6588303X4,1−0.1565142X4,2)

1+exp(14.74971−0.6588303X4,1−0.1565142X4,2)

5 JAMBI π5 =
exp(14.78501−0.6583660X5,1−0.1570007X5,2)

1+exp(14.78501−0.6583660X5,1−0.1570007X5,2)

6 SUMATERA SELATAN π6 =
exp(14.87150−0.6563603X6,1−0.1583196X6,2)

1+exp(14.87150−0.6563603X6,1−0.1583196X6,2)

7 BENGKULU π7 =
exp(14.76021−0.6597780X7,1−0.1564949X7,2)

1+exp(14.76021−0.6597780X7,1−0.1564949X7,2)

...
...

...

33 PAPUA BARAT π33 =
exp(16.92661−0.5883051X33,1−0.1923134X33,2)

1+exp(16.92661−0.5883051X33,1−0.1923134X33,2)

34 PAPUA π34 =
exp(17.22885−0.5776793X34,1−0.1972693X34,2)

1+exp(17.22885−0.5776793X34,1−0.1972693X34,2)

Untuk model lengkapnya dapat dilihat pada Lampiran 10

2. Model Kemiskinan di Indonesia untuk model GWLR dengan fungsi pembobot

Fixed Tricube Kernel.



Tabel 5.2: Kesimpulan Model GWLR Fixed Tricube Kernel

1 Provinsi Model

1 ACEH π1 =
exp(4.644056−0.9019976X1,1+0.001000269X1,2)

1+exp(4.644056−0.9019976X1,1+0.001000269X1,2)

2 SUMATERA UTARA π2 =
exp(6.102301−0.9135198X2,1−0.018161435X2,2)

1+exp(6.102301−0.9135198X2,1−0.018161435X2,2)

3 SUMATERA BARAT π3 =
exp(7.032731−0.9055685X3,1−0.031386371X3,2)

1+exp(7.032731−0.9055685X3,1−0.031386371X3,2)

4 RIAU π4 =
exp(7.413747−0.8948645X4,1−0.037577002X4,2)

1+exp(7.413747−0.8948645X4,1−0.037577002X4,2)

5 JAMBI π5 =
exp(7.972075−0.8861031X5,1−0.045828246X5,2)

1+exp(7.972075−0.8861031X5,1−0.045828246X5,2)

6 SUMATERA SELATAN π6 =
exp(8.906103−0.8661088X6,1−0.060167408X6,2)

1+exp(8.906103−0.8661088X6,1−0.060167408X6,2)

7 BENGKULU π7 =
exp(8.046519−0.6597780X7,1−0.046341984X7,2)

1+exp(8.046519−0.6597780X7,1−0.046341984X7,2)

...
...

...

33 PAPUA BARAT π33 =
exp(20.840262−0.4078451X33,1−0.261899584X33,2)

1+exp(20.840262−0.4078451X33,1−0.261899584X33,2)

34 PAPUA π34 =
exp(25.298211−0.3004898X34,1−0.332715655X34,2)

1+exp(25.298211−0.3004898X34,1−0.332715655X34,2)

Untuk model lengkapnya dapat dilihat pada Lampiran 11

3. Model Kemiskinan di Indonesia untuk model GWLR dengan fungsi pembobot

Fixed Bisquare Kernel.

Tabel 5.3: Model GWLR Fixed Bisquare Kernel

No Provinsi Model

1 ACEH π1 =
exp(7.098540−0.8601023X1,1−0.03584712X1,2)

1+exp(7.098540−0.8601023X1,1−0.03584712X1,2)

2 SUMATERA UTARA π2 =
exp(8.504114−0.8360376X2,1−0.05702287X2,2)

1+exp(8.504114−0.8360376X2,1−0.05702287X2,2)

3 SUMATERA BARAT π3 =
exp(9.140569−0.8272558X3,1−0.06628227X3,2)

1+exp(9.140569−0.8272558X3,1−0.06628227X3,2)

4 RIAU π4 =
exp(9.483391−0.8156364X4,1−0.07203633X4,2)

1+exp(9.483391−0.8156364X4,1−0.07203633X4,2)

5 JAMBI π5 =
exp(9.810740−0.8108848X5,1−0.07678589X5,2)

1+exp(9.810740−0.8108848X5,1−0.07678589X5,2)

6 SUMATERA SELATAN π6 =
exp(10.383050−0.7986299X6,1−0.08550980X6,2)

1+exp(10.383050−0.7986299X6,1−0.08550980X6,2)

7 BENGKULU π7 =
exp(9.787156−0.8164010X7,1−0.07584486X7,2)

1+exp(9.787156−0.8164010X7,1−0.07584486X7,2)

...
...

...

33 PAPUA BARAT π33 =
exp(19.889833−0.4519765X33,1−0.24476412X33,2)

1+exp(19.889833−0.4519765X33,1−0.24476412X33,2)

34 PAPUA π34 =
exp(21.630767−0.3651382X34,1−0.332715655X34,2)
1+exp(25.298211−0.3004898X34,1−0.27526471X34,2)

Untuk model lengkapnya dapat dilihat pada Lampiran 12
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4. Faktor yang mempengaruhi Kemiskinan di Indonesia Tahun 2020 adalah

Tingkat Pengangguran Terbuka yang berpengaruh signifikan pada 10 Provinsi

di Indonesia yaitu Provinsi Aceh, Sumatera Utara, Sumatera Barat, Riau, Jambi,

Sumatera Selatan, Bengkulu, Lampung, DKI Jakarta dan Banten

5. Nilai AICc model GWLR dengan fungsi pembobot Fixed Gaussian Kernel sebe-

sar 42,71021, model GWLR dengan fungsi pembobot Fixed Tricube Kernel

sebesar 42,86264 dan model GWLR dengan fungsi pembobot Fixed Bisquare

Kernel sebesar 42,99938. Model GWLR dengan fungsi pembobot Fixed

Gaussian Kernel merupakan model terbaik dalam menganalisis Kemiskinan di

Indonesia karena memiliki nilai AICc terkecil sehingga model yang dihasilkan

berdasarkan Nilai AICc dan faktor yang signifikan sebagai berikut.

Provinsi Model

ACEH π1 =
exp(14.44198−0.6661997X1,1−0.1517461X1,2)

1+exp(14,44198−0.6661997X1,1−0.1517461X1,2)

SUMATERA UTARA π2 =
exp(14,61485−0.6621598X2,1−0.1544152X2,2)

1+exp(14,61485−0.6621598X2,1−0.1544152X2,2)

SUMATERA BARAT π3 =
exp(14.67752−0.6612996X3,1−0.1552900X3,2)

1+exp(14.67752−0.6612996X3,1−0.1552900X3,2)

RIAU π4 =
exp(14.74971−0.6588303X4,1−0.1565142X4,2)

1+exp(14.74971−0.6588303X4,1−0.1565142X4,2)

JAMBI π5 =
exp(14.78501−0.6583660X5,1−0.1570007X5,2)

1+exp(14.78501−0.6583660X5,1−0.1570007X5,2)

SUMATERA SELATAN π6 =
exp(14.87150−0.6563603X6,1−0.1583196X6,2)

1+exp(14.87150−0.6563603X6,1−0.1583196X6,2)

BENGKULU π7 =
exp(14.76021−0.6597780X7,1−0.1564949X7,2)

1+exp(14.76021−0.6597780X7,1−0.1564949X7,2)

LAMPUNG π8 =
exp(14.96419−0.6539330X8,1−0.1597715X8,2)

1+exp(14.96419−0.6539330X8,1−0.1597715X8,2)

DKI Jakarta π11 =
exp(15.04919−0.6518186X11,1−0.1610810X11,2)

1+exp(15.04919−0.6518186X11,1−0.1610810X11,2)

BANTEN π16 =
exp(14.99317−0.6535980X16,1−0.1601567X16,2)

1+exp(14.99317−0.6535980X16,1−0.1601567X16,2)

5.2 Saran

Adapun saran yang dapat diberikan oleh peneliti adalah:

Menambahkan variabel lain yang dapat mempengaruhi Kemiskinan di Indonesia

Seperti PDRB dan Angka Partisipasi Sekolah, menggunakan fungsi pembobot ker-

nel lain seperti fungsi pembobot exponential dan boxcar, Menggunakan BIC dan GCV

dalam menentukan bandwith optimum.
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