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PENUTUP

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan hasil analisis data dan pembahasan diperoleh kesimpulan sebagai

berikut:

1. Dari 15 atribut pada penelitian ini, terdapat 4 atribut yang dianggap berpengaruh

untuk klasifikasi lama studi mahasiswa. Atribut berpengaruh berturut-turut

yakni, Waktu studi dengan nilai pengaruh sebesar (0,990), Asal sekolah (0,763),

Tempat lahir (0,736), dan Dosen Penasehat Akademik sebesar (0,510).

2. Pengklasifikasian lama Studi Mahasiswa Pendidikan Matematika angktan 2013

dengan menggunakan algritmaK-NN diperoleh hasil yakni dari 10 orang dengan

kelas tepat waktu dan tidak terdapat kesalahan dalam klasifikasi. Sedangkan dari

5 orang yang lewat batas waktu, terdapat 3 orang yang dapat diklasifikasikan

dengan benar dan 2 orang lainya di klasifikasikan tepat waktu dengan demikian

terdapat 2 orang yang tidak dapat diklasifikasikan dengan benar. Selanjtnya

tingkat akurasi dari algoritma K-NN sebesar 86,67%.

3. Pengklasifikasian lama Studi Mahasiswa PendidikanMatematika angkatan 2013

dengan menggunakan algoritma random forest diperoleh hasil yakni dari 10

orang dengan kelas tepat waktu dan tidak terdapat kesalahan dalam klasifikasi.

Dan juga dari 5 orang yang lewat batas waktu, tidak terdapat kesalahan.

Sehingga dapat dilihat tingkat akurasi dengan algoritma random forest sebesar

100%.



5.2 Saran

Saran yang dapat diberikan pada penelitian ini berdasarkan analisis dan kesimpulan

sebagai berikut :

1. Pada penelitian ini menggunakan seleksi fitur information gain, diharapkan pada

penelitian selanjutnya dapat menggunakan seleksi fitur yang lain.

2. Penerapan algoritma klasifikasi lainnya, seperti: SVM, C 4.5, Nave Bayes,

ANN, dsb yang selanjutnya dapat dikomparasi untuk klasifikasi lama studi

mahasiswa.

3. Dalam penelitian ini difokuskan pada klasifikasi, pada penelitian selanjutnya

diharpkan dapat melakukan prediksi lama studi mahasiswa.
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